Vyuzivani modernich technologii pro sber dat, mezi
které patri bezpilotni prostredky poskytujici obrazova
data s velmi vysokym prostorovym rozlisenim, si zada
zpracovat takto ziskana data pomoci modernich
technologii. Tyto technologie poskytuji velmi kvalitni
vysledky pro potreby podpory, rozhodovani, ale | pro
dalsi potreby hasicskeho zachranného sboru.
Uplatneni modernich technologiijeiv jinych oborech.

Prispevek znazornuje vysledky zpracovani obrazovych
dat ziskanych bezpilotnimi prostredky pomoci modernich
klasifikaCnich metod na bazi strojoveho uceni. V prispevku
Jsou znazorneny dve pripadove studie z lesniho pozaru
v Albanii a v Hrensku. Pro zpracovani dat bylo vyuzito
metod hlubokého uceni, konkrétné modely U-net, PSP-net
a DEEPLABvV3. Vybrané modely byly vyuzity k pixelové
klasifikaci rastrovych dat do 5 trid.
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Cely proces znazorneny na workflow
diagramu lze kratce specifikovat

Priprava - na vyzadani velitele zasahu
se povola dronova sluzba, ktera ma
pripravené bezpilotni prostredky
s dalsim vybavenim a piloti si pripravi
letovy itinerar, ktery pokryva legislativu
pro provoz bezpilotnich prostfedku.

Sber dat - probiha podle potreb dané
lokality, nejCasteji se provadi
planovany let se snimanim ze shora z

Zpracovani dat - se provadi pro
potreby analyza dat ze zajmoveé
lokality, |ze je] provadet na miste, ale
zejména se provadi v IOOLB. Mezi
primarni ulohy zpracovani dat se radi
mozaikovani, tvorba 3D modelu

Vizualizace a interpretace dat - pro
zobrazeni vysledku a jejich pochopeni
pro potreby naslednych analyz je
potreba vysledky spravne vizualizovat
a to v ruznych podobach. Mezi tyto
podoby patri digitalni mapy formou
sluzeb, tistené mapy v pripadech
zasahu veétSich rozsahu a podpurné

Vystupni mapy znazornuji dosazene
vysledky vybranych pripadovych

Pro zpracovani dat pomoci rizenych
metod je potreba mit datove sady pro

Vystupni mapy reprezentuji vysledky
testovacich mnozin. Vybrane modely
hlubokého uceni byly trénovany pro
ulohu pixeloveé klasifikace na RGB
obrazovych dat. Klasifikace probihala [l i
do 5 tfid, a to spalenisté, vegetace, : =
hola puda, silnice a sucha vegetace.

i Presnost vybranych modelu na
trenovacich datech dosahovala podle
i metriky F1-score hodnot minimalne

Z pohledu sireni pozaru a prirozenych

gZpracovani dat pomoci metod
{hlubokého ucCeni je z Casového
hlediska narocCnejsi, ale poskytuje
= dobré vysledky. Casové narocnosti

nizsiletové hladiny nebo kruhovyoblet ® = ="
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Zdrojova data: Centralni datovy sklad HZS CR, Diplomova prace Jakuba E3pandra, RGB spektrum, prostorové rozliseni 5 a 25 cm/px.
Software: ArcGIS PRO (v3.4; Image analyst extension), CoreIDRAW 2019
Hardware: LENOVO LEGION, AMD Ryzen 7 5800H, 48 GB RAM, Nvidia RTX 3070 Laptop
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